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erfüllten
R

andbedingungen
darfnicht

alleiniges
S

elektionskriterium
sein.

�

E
s

w
ird

u.U
.für

die
O

ptim
ierung

w
ichtiges

genetisches

M
aterialnichtberücksichtigt.
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hänotypen

abgebildet



G
enetisches

R
eparieren

aufder
P
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erücksic

htigung
in

der
Z

ielfunktion
�

R
andbedingungen
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