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inführung

eines
S

trategieparam
eters

für
jede

D
im

ension

r
s
t

u svw�xxxw syw�zvw�xxxw�zy{

rz?|}�~
z} ���� ��g�� �� �� � ����

�} ~
s} �
����w�z |
�

m
it�w � |}X�

�� �w���

E
volutionäre
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A
lgorithm

en,V
orlesung

7,W
eicker

12



E
S

:
S

elektion
�

K
om

m
a-S

elektion  ¡ ¢
£¤

(£¥¡

)

£

K
inder

w
erden

auf¡

beste
Individuen

reduziert

m
eist: ¦§©¨

ª
m

it «¬®
ª
«¯

�

P
lus-S

elektion  ¡ °
£¤

£

K
inder

und¡

E
ltern

w
erden

auf¡

beste
Individuen

reduziert

S
elbstanpassung

scheinthier
nichtso

gutzu
funktionieren

E
volutionäre
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