
E
volution
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bkühlung:geringe
K

onvergenzgeschw
indigkeit

5

gängige
V

orgehensw
eise:hohe

S
tarttem

peratur
und

A
bkühlen

durch

678 9
:
67 ;

m
it

;
<=?> @
AB > @
CCD

5

eher
launisches

V
erfahren

da
A
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abhängig

ist

E
volutionäre
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e

–
S

elektion

–
w

enn
nichts

anderes
hilft:R
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